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LAMPIRAN PERHITUNGAN MANUAL 

Perhitungan Manual Naïve Bayes (Multinominal Naïve Bayes) 

Data Latih   
Dokumen Kalimat Label 

D1 affan korban kekerasan aparat Negatif 

D2 brimob brutal lindas warga Negatif 

D3 semoga affan dapat keadilan Positif 

D4 aparat harus evaluasi kejadian Netral 

D5 affan butuh keadilan hukum Positif 

D6 kejadian harus diusut tuntas Netral 

Total Dokumen 6   

Kalimat baru (TEST) yang ingin diprediksi: 

"affan korban kekerasan" 

 

1. Menghitung P(H) Probabilitas Awal (Prior Probability) 

Kelas Jumlah Dokumen P(H) 

Positif 2 0,333333333 

Negatif 2 0,333333333 

Netral 2 0,333333333 

 

2. Hitung Frekuensi Kata per Kelas 

Kata Positif Negatif Netral 

affan 2 1 0 

korban 0 1 0 

kekerasan 0 1 0 

aparat 0 1 1 

brimob 0 1 0 

brutal 0 1 0 

lindas 0 1 0 

warga 0 1 0 

semoga 1 0 0 

dapat 1 0 0 

keadilan 2 0 0 

harus 0 0 2 

evaluasi 0 0 1 

kejadian 0 0 2 

butuh 1 0 0 

hukum 1 0 0 

diusut 0 0 1 

tuntas 0 0 1 

Total Kata Per kelas 8 8 8 
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Vocabulary (|V|) 

affan, korban, kekerasan, aparat, brimob, brutal, 

 lindas, warga, semoga, dapat, keadilan, harus,  

evaluasi, kejadian, butuh, hukum, diusut, tuntas 

 
Jumlah vocabulary |V| 

18 

 

3. Menghitung P(X∣H) menghitung probabilitas kemunculan setiap kata 

terhadap kelas tertentu (Laplace Smoothing) 

Kata P(X|Positif) P(X|Negatif) P(X|Netral) 

affan 0,115384615 0,076923077 0,0384615 

korban 0,038461538 0,076923077 0,0384615 

kekerasan 0,038461538 0,076923077 0,0384615 

aparat 0,038461538 0,076923077 0,0769231 

brimob 0,038461538 0,076923077 0,0384615 

brutal 0,038461538 0,076923077 0,0384615 

lindas 0,038461538 0,076923077 0,0384615 

warga 0,038461538 0,076923077 0,0384615 

semoga 0,076923077 0,038461538 0,0384615 

dapat 0,076923077 0,038461538 0,0384615 

keadilan 0,115384615 0,038461538 0,0384615 

harus 0,038461538 0,038461538 0,1153846 

evaluasi 0,038461538 0,038461538 0,0769231 

kejadian 0,038461538 0,038461538 0,1153846 

butuh 0,076923077 0,038461538 0,0384615 

hukum 0,076923077 0,038461538 0,0384615 

diusut 0,038461538 0,038461538 0,0769231 

tuntas 0,038461538 0,038461538 0,0769231 

 

4. Menghitung Posterior Probability (Hitung Nilai Akhir untuk Tiap Kelas) 

Kelas Skor 

Positif 0,000170687 

Negatif 0,000455166 

Netral 0,000056895 

  

Karena nilai probabilitas tertinggi adalah kelas Negatif, maka: 

Data X diklasifikasikan sebagai sentimen Negatif 

Prediksi: Negatif 

 

 

 



52 

Perhitungan Manual Matrix Evaluasi Naïve Bayes dari Confusion Matrix 

1. Tabel Confusion Matrix 

    Prediksi     

Aktual/Prediksi Positif Negatif Netral Total Aktual 

Positif 129 64 18 211 

Negatif 24 226 39 289 

Netral 19 74 103 196 

Total Prediksi 172 364 160 696 

 

2. Penentuan TP, FP, dan FN dengan Pendekatan One-vs-Rest 

Kelas Simbol Nilai 

Positif     

Data aktual positif yang diprediksi positif TP 129 

Data aktual negatif dan netral yang diprediksi positif oleh model. FP 43 

Data aktual positif yang diprediksi negatif dan netral oleh model. FN 82 

Jumlah data kelas positif Support 211 

Negatif     

Data aktual negatif yang diprediksi negatif TN 226 

Data aktual positif dan netral yang diprediksi negatif oleh model. FP 138 

Data aktual negatif yang diprediksi positif dan netral oleh model. FN 63 

Jumlah data kelas negatif Support 289 

Netral     

Data aktual netral yang diprediksi netral TNe 103 

Data aktual positif dan negatif yang diprediksi netral oleh model. FP 57 

Data aktual netral yang diprediksi positif dan negatif oleh model. FN 93 

Jumlah data kelas netral Support 196 

Total data jumlah semua sel Total 696 

 

3. Metrik Standar Multiclass (One-vs-Rest per kelas) 

Kelas Support TP FP FN Precision Recall F1-Score 

Positif 211 129 43 82 0,75 0,611374 0,673629 

Negatif 289 226 138 63 0,620879 0,782007 0,69219 

Netral 196 103 57 93 0,64375 0,52551 0,578652 

Macro Avg         0,671543 0,639631 0,648157 

Weighted Avg         0,666464 0,658046 0,65459 

Accuracy             0,658046 
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