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ABSTRAK

Kakao merupakan salah satu hasil bumi di bidang perkebunan.
Perkebunan kakao dengan hasilnya yaitu biji kakao dapat diolah menjadi bahan
dasar tepung atau coklat. Keberadaan perkebunan ini tentu perlu mendapat
dukungan teknologi atau kecerdasan buatan dengan cara membangun sebuah
model klasifikasi Support Vector Machine (SVM) dan K-Nearest Neighbors
(KNN) untuk diterapkan pada bidang industri melalui berbagai penyesuaian.
Penelitian ini membandingkan model klasifikasi SVM dan KNN pada dataset
buah kakao sakit dan sehat sebanyak 4.390 citra dan 3 kelas dengan tujuan untuk
mengetahui kinerja pengklasifikasi yang lebih presisi. Dari hasi uji coba yang
dilakukan performa dari model klasifikasi SVM dengan jenis kernel Radial Basis
Function (RBF) dan cross validation 2 mendapatkan hasil prediksi yang lebih
tinggi yaitu sebesar 82,5% sedangkan model klasifikasi KNN dengan number of
neighbors 5, metric euclidean, dan weight uniform tingkat akurasinya sebesar
82,4%.

Kata Kunci: Dataset buah kakao, K-Nearest Neighbors (KNN), Model
klasifikasi, Performa Kklasifikasi, Support Vector Machine (SVM)
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ABSTRACT

Cocoa is one of the crops in the plantation sector. Cocoa plantations with
the result that cocoa beans can be processed into the basic ingredients of flour or
chocolate. The existence of these plantations certainly needs the support of
technology or artificial intelligence by building a Support Vector Machine (SVM)
and K-Nearest Neighbors (KNN) classification model to be applied to the
industrial sector through various adjustments. This study compares the SVM and
KNN classification models on a dataset of sick and healthy cocoa pods of 4,390
images and 3 classes with the aim of knowing a more precise classifier
performance. From the results of the trials conducted, the performance of the
SVM classification model with the Radial Basis Function (RBF) kernel type and
cross validation 2 obtained a higher prediction result of 82.5%, while the KNN
classification model with number of neighbors 5, metric euclidean, and weight
uniform accuracy rate of 82.4%.

Keywords: Classification performance, Classification model, Cocoa pod dataset,
K-Nearest Neighbors (KNN), Support Vector Machine (SVM),
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